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INFRASTRUCTURE GAIA DATA Architecture de haut niveau
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# Comprendre les données par les métadonnées : définitions

Guidelines for Access
to Research Data from
Public Funding

“Les données de recherche sont définies comme des enregistrements factuels utilisés comme sources primaires pour la
recherche scientifique, et qui sont généralement acceptés dans la communauté scientifique comme nécessaires pour ‘ A

valider les résultats de la recherche.”" OCDE, 2007. https://www.oecd.org/sti/inno/38500813.pdf

STANDARDISER LES {META}DONNEES

METADATA DATA

——

Informations brutes vs. spécifiques et dérivées
Connaissance du standard, son formalisme, ses restrictions
Nécessité de connaitre le temps pour la standardisation
Diversité des types de donnees

o
=
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&
=
o
a

COMPLEMENTARITE DES DEUX APPROCHES

“Les métadonnées, que l'on peut définir simplement comme « des données sur les données», sont un moyen de nommer les
choses et de représenter les données et leurs relations.” Christine L. Borgman, 2020. https://books.openedition.org/oep/14692

Lpress



https://books.openedition.org/oep/14692
https://www.oecd.org/sti/inno/38500813.pdf

# Comprendre les données par les métadonnées : définitions

La gouvernance du PNDB, a validé une liste de métadonnées indispensables afin d'avoir un degré de "FAIRitude" (cf.

principes FAIR) minimal et relativement élevé

Données ouvertes (CC-BY 4.0 compatible Etalab)

Licence obligatoire

Lien direct de téléchargement des jeux de données brutes

Périmeétre thématique (Toute la biodiversité y compris la paléo- et archéo-biodiversité)
Périmeétre géographique (Données produites par la France)

Couverture temporelle (a2 minima une date d’acquisition de données)

Résumé . _
Titre, auteurs et contacts P Pole National
de Données de Biodiversité

Cadre d’acquisition (a minima via un champ texte)

DOI / identifiants uniques

couverture taxonomique (si présence de taxons)

mots clés en lien avec Thesaurus

Attributs des données (Dictionnaire des attributs de données avec unités et descriptions)
Annotation sémantique (Mots-clés et noms d’attributs, ressources utilisables illimitées)

Ces informations minimales sont donc communes a toutes les fiches de métadonnées qui seront présentes dans
le catalogue du PNDB



https://www.pndb.fr/fr/qui-sommes-nous/gouvernance
https://www.pndb.fr/fr/ressources/faq#La%20science%20ouverte%20et%20les%20principes%20FAIR
https://www.pndb.fr/fr/ressources/faq#La%20science%20ouverte%20et%20les%20principes%20FAIR
https://data.pndb.fr/

# Flux et stock de {méta}données, pour et par les communautés

Caractérisation de mon jeu de donnée (=métadonnées) via un [ GB' F - Anak \
J‘ nacc
accompagnement Global Biodiversity ‘,ﬁ . EfiC
Qui est le “Data owner"? InjormanicnTacky " S I
De quoi parle mon jeu de données ? #lnDoRES ) B

recherche.data.gouv.fr ek

Quel est le cadre d'acquisition (recherche, politiques
publiques..,) ?
DATA:: i
% Quel est le format et standard utilisé ? F°"“@‘°" //// TERRA QQDA-”S

Publication d'un data paper en parallele ? . . .
Création d'un Plan de gestion de données Exemples de Systemes d'informations

dont entrepdts institutionnels et
catalogues de donnees des
infrastructures J

Données Terre-Environnement :
in situ, données satellitaires,
modeéles algorithmiques

\ J

Centres de référence Carte des ateliers de
thématiques la donnée

RN

Données ouvertes : moissonnage, standardisation des
{métaldonnées et enrichissement (description, attribut et

termes issus de ressources terminologiques) des
métadonnées + lien directs de télechargements

(4 )
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Metadonnées et workflows analytiques visibles sur
catalogues/instances internationales

Outils et services pour la description, l'acces,
la validation, l'analyse et la réutilisation des

Systemes d'informations et catalogues
k de donneées internationaux j

UGA (o o

Eavy




FLUX DES DONNEES & METADONNEES DE BIODIVERSITE

Fiches métadonnées systéme Terre-Environnement & Climat
(format GeoDCAT / STAC)
flux a mettre en place

Métadonnées
(format EML)
flux a mettre en

Données issues d’un
projet de recherche

données compatibles GBIF (formats DwC et EML)
flux en cours de mise en place

Données occurrence (format SINP / DWC )
flux fonctionnel

données &
Métadonnées
(format SINP)
flux fonctionnel

l'inventaire national
du patrimoine naturel

Fiches métadonnées
(format SINP / GeoNetwork)
flux fonctionnel

Fiches métadonnées par
thématiques ex. aires

protégées & cadres ex.
EBVs /| DPSIR
(format EML / GeoNetwork)
flux a mettre en place

Métadonnées
(format GeoNetwork)
flux en cours de mise

Données issues des
politiques publiques

issue de et adapté https://mnhn.hal.science/mnhn-04296424/document
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# Annotations et crowdsourcing : travaux préliminaires sous Galaxy SPIP@&LL
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# Annotations et A : travaux préliminaires sous Galaxy

VIAMEDIVE Desktop X Fluseond AT
G SORBONNE
o ) h ) UNIVERSITE
(=R
Tool Parameters .
A image "L, RUN P

/# Moover-inference Automated tracking, segmentation and feature extraction (Galaxy Version 16.8)

Input video -
/ Moover-Train Train your own YOLO-V8 model (Galaxy Version 1.8.8) BIalEra AAE VIAME Pipelines
0| - 66: testmp. y . e
D © ©: testmp4 Type Fiter
SCoaptisd formats ¥ Tool Parameters
DETECTORS »
Use the default model or a custom model Use the default model or a custom model
TRACKERS
default
uTium
Percentage
s Select the dataset *
Between © and 109, c.g. 56 BN D D - 183: Moover-inference on data 68
save predictions ? accepted formats ¥
e Gibbule
@) nNo zip file contain train, validation and test data ol
extract info ? List of Objects for Detection (Separated by Commas)

akina
save annotation ?

®) N

Actinia-cauian-31-_jpy. o1 ADeet11DIGeTTADM1B0C2IoA145.ipy [ Frome ©

Compile Parameters

Run Tool P |
o= P———

Help auto

Moover Inference Tool

This tool performs automated tracking, segmentation, and feature extraction on input videos. It utilizes the Moover-inference ir  Initial leaming rate

[MTnputs: 0.6081 . . . ,
Annotation image ou vidéos
* Use the default model or a custom model: Sels whether to use the default model or provide a custom one.
* Model weights: If custom model is selected, upload the model weights file here. Final learning rate
* Percentage: Set the confidence threshold percentage between 6 and 186 for the analysis.
+ Save predictions?: Choose whether to save the predictions generated by t ol 6.8
* Extract info?: Cho whether 10 extract 3 al informat
+_Save annotation?: Choose whether to save annotatio fioat ()
| Outputs: - Output file: The results of the analysis will be provided as a zip file containing various outputs. |

Automated segmentation / _
tracking / feature extraction Entrainement



# Annotations et A : travaux préliminaires sous Galaxy

Workflows

Workflow
Invocations

Lt
Visualization
a

Histories

m

History
Muttiview

]
Datasets

Pages
A
Notifications

]

Settings

True class labels

T 1111 11
L

Upload

v

Tools

Confusion matrix between true and predicted labels

Predicted class labels

5141
1 304 2263
0 1

Hl' E

16000

14000

12000

10000

8000

4000

2000

I W

History + =
search datasets ¥ x
imported: Animal dive prediction using deep learning 7
Article dorigine : i I i id=10.1371/j0...
Bwams a 95 R1 2
HH -]
229: classification_confusion_matrix plot on data 228 and data 97 esu
228: Table Compute on data 227 esu
227: Remove beginning on data 226 LoV |
226: Model Prediction on data 98, data 223, and data 222 e/su
225: All predictions on data 99, data 10, and others e/su
224: True Labels/target values on data 99, data 106, and others e/su
223: Weights trained on data 99, data 100, and others esi

222: Fitted estimator or estimator skeleton on data 99, data 109, and others @ /' W

221: Deep leaming training and evaluation on data 9'
226: get_params for Keras Model Builder on data 21
219: Keras Model Builder on data 218

218: Keras Model Config

217: pr_curve plot on data 213 and data 216

PLOS COMPUTATIONAL BIOLOGY

& openaccess

PEER-REVIEWED

RESEARCH ARTICLE

Deep inference of seabird dives from GPS-only records:
Performance and generalization properties

Amédée Roy [E]. Sophie Lanco Bertrand, Ronan Fablet

| Version 2

Published: March 11, 2022 « https://doi.org/10.1371/journal.pcbi. 1009890

# 12 Remore beginning

4 9:Deep learing training
and evalustion

# 18: Model Prediction 8 @out fiet [input)

© Choose the dataset
containing pipetine/
estimator object

Choose the dataset
containing pipetine!
estimator object

# 7-Create deep learning
model ,

‘ 14 Table Compute:

Q Tavle

© Select the dataset
containing model
configurations (JSON)

Choose the dataset
containing weights for the
estimator above.

Choose the dataset
containing hyperparameters
for the pipetine/estimator
above

@ table (1abular)

8 @outfie (zp)

Training samples dataset

outfile_params.
(tabular)

@' Training samples dataset

outfile predict

2 D aputar)

Dataset containing class
Labels or target values:

D) 5 Wte labels v

8 @ outfile.result 1abular)

8 @auie.object (zip)

D 3:W1_te featurestsv

D # B:Table Compute

W oversample.t labels tsv

B @ outtile weights (hS)

@autfile.y.rue {tsbular]

output input)

D) 5: W1_te labels_ headertsv 8 @ tabie [tabuler]

# 11 Model Prediction

D2

Wioversample i featuresitsv

§ Chooss the dataset
containing pipeline/
estimator object

output finput)
# 13 Remove columns.

15 Machine Leaming
n

output tabular OO Select the dataset
(tabular) containing true labels.

containing predicted
probabilities.

@ Choose the dataset
containing weights for the
estimator above

§ Training samples dataset

@outfie_predict
(tabutar)

@output (. prg)

# 4:Create a deep leaming
model architecture

@outtie o)

- 16: Machine Learming
Visusfization Extension
Select dataset containing
true abels

© Select dataset containing
predicted labels

B @output (htmi, pog)



# Annotations collaboratives : Galaxy Genome Annotation as an example

= Galaxy / Europe Analyze Data Workflow Visualize ~ SharedData~ Help~ User~

ecoli k12 ~ File View Tools Help & user@example.com > | < | - History c+D8
0 20,000 30,000 40,000 50,000 60,000 70,000 80,000 90,000 = Tracks °
@ @ Q awy Q NC_000913.3 v || NC_000913.3:1..10000 (10 Kb) Go| [&]mme i
A i — —L . Jrowse Track @ New Tr i
Selector <. E. coli K-12 Apollo
User-created Annotations Gene Calls m 19 sh
shown
i i P — Augustus 1.46 GB CA 2
- e oy
Augustus. gt NC_000913.3.g3.11 NC_000913.3.g5.t1 NC_000913.3.97.t1
— - - Ly
NC_000913.3 g2:11 NC_000913.3.g4.11 NC_0009 NCBI AnnotWiiter Genes
E—— b, 24: Annotateondata23 @ ¢* X
- g RNA-Seq @D [Kiz) 0104
— ~ I | K12
7 NCBI AnnotWriter, Génles' i g oueTen o
oo RO ransaldoizse B N> a g 23:Createor Update Orga @ ¢* X
ithrA talB. S .
02 nism on data 22
iveonne synthase -+ molybopterin adenylylransterase — Similarity ‘
thrC = : 0g K12 [ 0104
DUF2512 doman contaningprten Yea L VieW details acetateuccinate:His) symporier a 0104:H4 LASTZ Alignment
yaaX 4 Zoom to this gene satP 22: JBrowseondata2l,d @ & X
peroxide stress resistance protein Ya 4 i p i -1 la X 3
pa 2 Highlight this gene blastp-fast gffread on data 324 and data 329:pe 1o T avc pitiers Commt
Create new annotation |gene e
Variation
R ———— “ @ = .
tRNA -
SNRNA 1.5KB
SNORNA format: html, database: ?
NCcRNA
RNA INFO:jbrowse:Processing Gene Calls /
miRNA Augustus
Repeat region INFO:jbrowse:Processing Gene Calls /
Terminator NCBI AnnotWriter Genes
Transposable element INFO:jbrowse:Processing Sequencing /
Details. BWA-MEM 0104 Mapping
Name INFO:jbrowse:Processing Sequencing /
Tpe BWA-MEM K12 Mapping
Configuration /opt/galaxy/shed_tools/toolshed.g
ec - >
L file
21: NCBI AnnotWriterGen @ ¢ X
es
2

Using 245.4 GB

Using Galaxy, any user can upload its own organism, and start curating
gene models collaboratively with other users.

Check out the GTN training material to learn how to use it!

&

i

|

Classical

GG

Galaxy Genome Annotation

$ ==
4

Zpollo

“‘workflow”

1. Fetch Data
2_Analyse in Galaxy
3. Send to Apollo

4. Collaboratively Annotate — repeat




